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Abstrak

Toko Starcomp Jogja adalah salah satu toko yang bergerak dalam bidang bisnis yakni
melakukan penjualan produk-produk Komputer, dimana Toko ini setiap harinya harus
memenuhi kebutuhan konsumen dan dituntut untuk mengambil keputusan yang tepat dalam
menentukan strategi penjualan. Maka Dengan itu pihak toko dapat memanfaatkan data
transaksi penjualan yang telah disimpan sebelumnya dalam bentuk kertas atau yang telah
disimpan dalam database agar kedepannya pihak Toko Starcomp Jogja dapat mengetahui
kebiasaan pelanggan atau perilaku pelanggan tentang produk Komputer yang sering dibeli.
Cara mengetahui produk Komputer yang dibeli secara bersamaan, pihak toko dapat
menggunakan aturan asosiasi, yang merupakan teknik data mining untuk menemukan aturan
asosiasi dan kombinasi antar item. Proses pencarian asosiasi menggunakan bantuan algoritma
apriori untuk menghasilkan pola kombinasi item dan aturan sebagai pengetahuan dan
informasi penting dari data transaksi penjualan. Hasil dari penelitian ini adalah dalam bentuk
aplikasi untuk menganalisis pola belanja di mana pola yang dihasilkan dapat digunakan
sebagai rekomendasi dalam menentukan strategi penjualan oleh toko Starcomp Jogja kedepan.
Kata kunci— Penambangan Data, Algoritma Apriori, Pola Pembelian

Abstact

Starcomp Jogja Store is one of the shops engaged in the business of selling Computer
products, where this Shop must meet the needs of consumers every day and are required to take
the right decision in determining the sales strategy. So with that the store can utilize sales
transaction data that has been stored previously in the form of paper or that has been stored in
a database so that in the future the Starcomp Jogja Store can find out customer habits or
customer behavior about Computer products that are often purchased. How to find out
Computer products that are bought simultaneously, the store can use association rules, which
are data mining techniques to find association rules and combinations between items. The
association search process uses the help of a priori algorithms to produce patterns of
combination of items and rules as important knowledge and information from sales transaction
data. The results of this study are in the form of applications to analyze shopping patterns in
which the resulting patterns can be used as recommendations in determining sales strategies by
the Starcomp Jogja store going forward.
Keywords— Data Mining, Apriori Algorithm, Purchase Pattern

1. PENDAHULUAN

Data Mining diartikan sebagai menambang data atau upaya untuk menggali informasi
yang berharga dan berguna pada database yang sangat besar [1]. Hal terpenting dalam teknik
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data mining adalah aturan untuk menemukan pola frekuensi tinggi antar himpunan itemset yang
disebut fungsi Association Rules (Aturan Asosiasi). Beberapa algoritma yang termasuk dalam
Aturan Asosiasi adalah seperti AIS Algorithm, Apriori Algorithm, DHP Algorithm, dan
Partition Algorithm [2]. Algoritma apriori pada saat ini telah diimplementasikan ke berbagai
bidang, salah satunya adalah dibidang bisnis atau perdangangan dan bidang pendidikan,
dibidang bisnis misalnya implementasi data mining algoritma apriori untuk sistem penjualan
tujuanya untuk membantu para pembisnis meningkatkan penjualan produk, Sedangkan dibidang
pendidikan misalnya implementasi data mining untuk menemukan pola hubungan tingkat
kelulusan mahasiswa dengan data induk mahasiswal3].

Persaingan di dunia bisnis, khususnya dalam bisnis industri penjualan, menuntut para
pengembang untuk menemukan suatu strategi yang dapat meningkatkan penjualan khusus
penjualan dengan memaksimalkan pelayanan kepada konsumen. Salah satu caranya adalah
dengan tetap tersediaannya berbagai jenis produk digudang toko Starcomp. Untuk mengetahui
produk apa saja yang dibeli oleh para konsumen, dapat dilakukan dengan menggunakan teknik
analisis keranjang pasar vyaitu analisis dari kebiasaan membeli konsumen. Pendeteksian
mengenai produk yang sering terbeli secara bersamaan disebut association rule (aturan
asosiasi). Proses pencarian asosiasi atau hubungan antar item data ini diambil dari suatu basis
data. Dengan adanya kegiatan sehari-hari data penjualan pada toko Starcomp Jogja semakin
lama akan semakin bertambah banyak, jika dibiarkan data tersebut tidak berarti bagi pihak toko.
Dengan adanya perkembangan teknologi maka dengan itu proses pengolahan data menjadi
sebuah informasi yang bernilai bagi pihak toko Starcomp Jogja dengan menggunakan metode
association rule (aturan asosiasi) dengan algoritma apriori.

Algoritma apriori dapat membantu sebuah perusahaan penjualan untuk menganalisa
jenis buah-buahan yang sangat diminati konsumen, sehingga perusahaan dapat melakukan
kombinasi setiap jumlah minimum buah yang akan diperjual belikan[4]. Selain itu apriori juga
dapat digunakan untuk mendapatkan pola pembelian konsumen terhadap suatu produk, hal ini
berguna untuk menentukan keterkaitan antar produk yang dibeli[5]. Penelitian ini menggunakan
algoritma apriori karena kesederhanaan dan kemudahan algoritma ini dalam menangani data
yang besar namun memiliki keterbatasan dalam pengolahan datanya[6].

2. METODE PENELITIAN

Sistem Pendukung Keputusan

Sistem pendukung keputusan adalah sistem penghasil informasi yang ditujukan pada
suatu masalah tertentu yang harus dipecahkan oleh manager dan dapat membantu manager
dalam pengambilan keputusan [7].

Data Mining

Data mining merupakan proses yang menggunakan teknik statistik, matematika,
kecerdasan buatan, dan machine learning untuk mengekstraksi dan mengidenfikasi informasi
yang bermanfaat dan pengetahuan yang terakit dari berbagai database besar/Data Warehouse
[8]. Keluaran dari data mining bisa dipakai untuk memperbaiki pengambilan keputusan dimasa
depan [2].

Association Rule

Association rule merupakan salah satu metode yang banyak digunakan untuk mencari
pola dari suatu kegiatan/transaksi yang sering dilakukan[9]. 2 parameter yang teradapat didalam
association rule yaitu confidence (hasil kepastian terhadap kuat tidaknya itemset) dan support
(hasil nilai dari prsentasi di itemset berdasarkan transaksi)[10].

Analisis asosiasi atau association rule mining merupakan salah satu teknik data mining
untuk mendapatkan aturan asosiasi diantara kombinasi item [11]. Aturan asosiasi akan
menggunakan data latihan, sesuai dengan pengertian data mining, untuk menghasilkan
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pengetahuan. Pengetahuan untuk mengetahui item-item belanja yang sering dibeli secara
bersamaan dalam suatu waktu. Aturan asosiasi yang berbentuk “if...then...” atau
“jika...maka...” merupakan pengetahuan yang dihasilkan dari fungsi Aturan [11]. Pada tahapan
ini akan dicari kombinasi item dalam rangka memenuhi syarat minimum nilai support pada
database. Dimana nilai support tersebut akan dihitung melalui persamaan (1)

¢ (4) Jumlah transaksi mengandung A 100%
suppor - total transaksi o persamaan (1)

Sedangkan untuk nilai support 2 item terdapat pada persamaan (2)

¢ (4N B) Jumlah transaksi mengandung A dan B 100%
suppor - total transaksi o persamaan (2)

Setelah semua syarat untuk confidence terpenuhi, maka untuk membentuk aturan “jika A maka
B” didapatkan berdasarkan persamaan (3)

Jjumiah transaksi mengandung Adan B
jumlah transaksi mengandung A

confidence = P(B|A) = x 100%  persamaan (3)

Algoritma Apriori

Algoritma apriori adalah salah satu jenis aturan asosiasi pada data mining[11]. Dimana
output dari metode ini dapat digunakan untuk manager dalam membuat suatu keputusan,
algoritma ini akan melakukan perulangan melalui pencarian level-wise, dimana iterasi yang
dihasilkan oleh algoritma apriori akan menghasilkan pola frekuensi tinggi dengan Panjang
satu[12]. Tahapan dalam algoritma apriori ini adalah[13]:

a. Untuk iterasi 1, setiap item merupakan bagian dari kandidat 1-itemset. Apriori akan
melakukan scane terhadap seluruh transaksi dalam data set untuk menghitung jumlah
kemunculan dari setiap item atau nilai support.

b. Tentukan nilai minimum support.

c. Untuk iterasi 2, setiap item pada iterasi sebelumnya dikombinasikan untuk memperoleh
kandidat 2-itemset.

d. Untuk iterasi 3, dilakukan kombinasi dari hasil iterasi 2 untuk mendapatkan kandidat 3-
itemset.

e. Lakukan iterasi berikutnya, jika terdapat kombinasi k-itemset yang dapat dibentuk dan
memenuhi nilai minimum support. Tetapkan nilai support dari k-itemset dan pilih k-
itemset yang memenuhi nilai minimum support.

f. Hitung nilai confidence dari setiap aturan asosiasi A — B, ambil aturan asosiasi yang
memenuhi syarat nilai minimum confidence yang telah ditentukan.

Jika suatu aturan memiliki confidence tinggi, maka aturan itu akan memberikan
kekuatan dari asosiasi yang disebut dengan lift ratio. Persamaan untuk menghitung lift ratio
terdapat pada persamaan (4).

confidence

expected confidence persamaan (4)

lift ratio =

Sedangkan untuk menghitung expected confidence digunakan persamaan (5)

Jumlah transaksi yang mengandung B
total transaksi persamaan (5)

expected confidence =

Implementasi Algoritma Apriori Untuk Mengetahui Pola Pembelian Di Starcomp Jogja
(Abdul Mizwar A. Rahim, dkk)
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Ketika nilai lift ratio > 1 maka hasil dari pengujain perhitungan algoritma yang
dilakukan berkorelasi positive, dan ketika < 1 maka perhitungan Algortima Apriori berkorelasi
negative. Nilai lift ratio biasanya digunakan sebagai penentu apakah aturan asosiasi valid atau
tidak valid.

Penelitian ini akan melakukan beberapa tahapan seperti identifikasi masalah, studi
literatur, pengumpulan data, analisis data serta penarikan kesimpulan. Pada tahapan identifikasi
masalah peneliti akan menganalisa permasalahan mengenai item transaksi pembelian yang
terjadi di Starcomp Jogya, selanjutnya peneliti akan melakukan studi literatur melalui beberapa
jenis jurnal terkait. Setelah diketahui permasalahan yang terjadi serta gambaran penyelesaiannya
peneliti akan melakukan tahapan pengumpulan data terhadap beberapa data yang diperlukan.
Selanjutnya data tersebut akan diterapkan pada algoritma apriori yang selanjutnya akan
dianalisa terhadap hasil yang didapatkan.

Rangkuman mengenai tahapan yang dilakukan dalam penelitian ini terdapat pada

Gambar 1.

identifikasi mazalsh

L 2

studi literatur

2

pengumpulan data

L 2

analisis dat

2

penankan Kes TIFIL|E|F

Gambar 1. Tahapan penelitian

3. HASIL DAN PEMBAHASAN

3.1 Hasil Basis data

Hasil Desain Basis data terdapat 8 tabel diantaranya tabel users yang di gunakan untuk
menyimpan data user dan juga pengguna, tabel transaksi yang di gunakan untuk menyimpan
data set transaksi, itemset 1, itemset 2, dan itemset 3 di gunakan untuk menyimpan Hasil
perhitungan dari itemset 1, 2, dan 3, confidence yang di gunakan untuk menyimpan data hasil
perhitungan confidence, transaksi old di gunakan untuk menyimpan data transaksi yang pernah
di jadikan sebagai data set sebelumnya, dan prosess log fungsinya untuk menyimpan daftar
hasil prosess data mining
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3.2 Flowchart

confidence itemsetl itemset2
kombinasil atribut atributl
kombinasi2 jumlah atribut2
support_xUy support jumlah
support_x lolos support
confidence id_process lolos
lolos id_process
min_support itemset3
min_confidence atributl transaksi_old users
nilai_uji_lift atribut2 id id
korelasi_rule atribut3 transaction_date username
id_prosess jumlah produk name
jumlah_a SUERP process_log a ord
jumlah_b !olos = level _
jumlah_ab id_process sl e !ast_?ogln
px Transaksi end date I[TReRvE
Py id min_support
pxuy transaction_date min confidence
from_itemset produk -

Gambar 2. Database

Flowchart menggambarkan tahapan proses suatu sistem, flowchart dari sistem aplikasi
aturan asosiasi ini seperti pada Gambar 3

Data Transaksi

3

Import Data Transaksi

O‘

Transaksi

g

Input Min Suppart

%

Input Min Confidence

%

Input Wakiu dala yang
mau di proses

Proses Mining
— | (Proses Pembuatan
Aturan Asosiasi)

|

Support =>
min_support

Ya

Itemset 1
Support =>
min_support

Ya
¥
—

Support =>
min_support

a

¥

Tidak—me| Hapus ltem

Tidak—-| Hapus ltem

Tidak—m-| Hapus Item

Itemset 3

Proses Mining
(Proses Perhitungan
Confidence)

l

Output Hasil Rule

Aturan Asosiasi

Gambar 3. Flowchart
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3.2 Tahap Proses Mining data pada objek
a. Proses Inputan Data

Pada saat dilakukan pengujian dengan aplikasi web ini maka langkah awal yang harus
di persiapkan adalah data. Data yang di masukin ke database sebanyak 31 data transaksi.
Gambaran proses inputan data terdapat pada Gambar 4. Sedangkan hasil inputan tersebut
terdapat pada Gambar 5.

s?db=apriori_toko&table=transaksi

71 Server- 127.0.0.1 » @ Basis data apriori_toko » [ Tabel- transaksi

Jelajahi = 3 Struktur :u saQL , Cari | ¥¢ Tambahkan =} Ekspor [« Impor = ¥ Lainnya

in SQL query/queries on table apriori_toko.transaksi: @

Kolom
1 insert dinto “transaksi®(“id", transaction_date®, produk™) wvalues - id g
2 (1,'2018-12-@1','Card Reader ALl in One 15 in 1,Card Reader Rotary,HD PC WD 1TB .
Blue,UsB Bluetooth Dangle,USE Sound Card 7.1,FD Toshiba 16G,FD SanbDisk 326 OTG transaction_date
USB2,Mousepad Logitech Micresoft,Kabel VGA 18M,Mouse Logitech M17@ Wireless,HD PC pmduk

WD 1TB Blue,PSU Enlight 4@0W,Fan Processor Deepcool Gammaxx 388,TPLink WNE31ND PCIE
Wifi,Wadsh CD Case Single Putih,55D Kingston 54400 128GB,USE Hub 4Port ON OFF,Mouse
Votre USB,Kabel USB,FD SanDisk 16G Cruzer Blade,Kabel HDMI 1.5M,TPLink SF1088D Hub
8 Port,Mousepad Bantal,Speaker Simbadda CST15@8M"),

B

(2,"2018-12-82", 'Catridge Hp 630 Color,Ksbel Hdmi 3M Pipih,Card Reader Rotary,Kabel
HOMI 1.5M,AMD ATHLON 288GE,ME AsRock A326M HDV AM4,Ram Adata 4GB DDR4 2666,HD PC
Seagate 50@G Sata3,Case PC Alcatroz Azzura I1VX,Keyb Votre USB,Tinta Epson Color
664,Pasta Botol,Coolpad Deepcocl N19,Stabilizer Matsunaga 1@88v Servo,Kabel LAN 5M
Cat5,Case HD Orico Hitam USB3.8,5oft HD Sparks,Speaker Advan T181,55D Apacer
Panther 128G8B,Blueprint Cancn Hitam 1@8ml,Fan Casing Infinity LED Solar Blue,Fan
Facina Alcawvs BAR Bam Vicinen 36R NNER 16EGG ISR Huh ADart Mouse Wntrs ISR Kahal

Gambar 4. Input data pada database mysq|l

-

Data Toko

'® Hapus Semua Transaksi

Jumlah data:31

No Tanggal Produk

1 2018- Card Reader All in One 15 in 1,Card Reader Rotary HD PC WD 1TB Blue, USB Bluetooth Dongle USB Sound Card 7.1,FD Toshiba 16G FD SanDisk 32G OTG
12-01 USB3.Mousepad Logitech Microsoft, Kabel VGA 10M,Mouse Logitech M170 Wireless, HD PC WD 1TB Blue PSU Enlight 400W Fan Processor Deepcool Gammaxx
300, TPLink WN&&1ND PCIE Wifi, \Wadah CD Case Single Putih, SSD Kingston $A400 120GB,USB Hub 4Port ON OFF Mouse Vetre USE Kabel USE FD SanDisk 16G
Cruzer Blade,Kabel HDMI 1.5M TPLink SF1008D Hub 8 Port Mousepad Bantal Speaker Simbadda CST1500N

2 2018- Catridge Hp 680 Color,Kabel Hdmi 3M Pipih,Card Reader Rotary,Kabel HDMI 1.5M,AMD ATHLON 200GE MB AsRock A320M HDV AM4, Ram Adata 4GB DDR4

12-02 2666,HD PC Seagate 500G Sata3.Case PC Alcatroz Azzura Z1VX Keyb Votre USB, Tinta Epson Color 664, Pasta Botol, Coolpad Deepcool N13,Stabilizer Matsunaga
1000v Servo. Kabel LAN 5M Cat5.Case HD Orico Hitam USEBE3.0,Soft HD Sparks, Speaker Advan T101,SSD Apacer Panther 120GB . Blueprint Canon Hitam 100ml,Fan
Casing Infinity LED Solar Blue,Fan Casing Alseye RGB,Ram Visipre 2GB DDR3 10600,USB Hub 4Port,Mouse Votre USB,Kabel USB Perpanjang 1.5M,FD SanDisk
16G Cruzer Blade Kabel HDMI 1.5M AMD ATHLON 200GE MB AsRock A320M HDV AM4, Ram Adata 4GB DDR4 2666 HD PC Seagate 500G Sata3,Case PC Alcatroz
Azzura Z1VX Keyb Votre USB, Tinta Epson Color 664 Pasta Botol Coolpad Deepcool N19,Stabilizer Matsunaga 1000v Servo Kabel LAN 5M Cat5 Case HD Crico Hitam
USB3.0,Speaker Advan T101,55D Apacer Panther 120GB,Blueprint Canon Hitam 100ml,Fan Casing Infinity LED Solar Blue,Fan Casing Alseye RGB,Ram Visipro 2GB
DDR3 10600,USB Hub 4Port Mousepad Logitech Microsoft, FD Vandisk 16GB

3 2018- FD Transcend 16GB 700,Kabel USB Perpanjang 1.5M,Card Reader Rotary,FD SanDisk 8G Blade,FD SanDisk 16G Cruzer Blade,Laser Pointer PP1000,Webcam
12-03 Logitach C270 HD 720p,Gamepad D Transp,Case PC DA Talitakum Mirror Black PSU Enlight 400W Speaker Logitech Z120 Printer Canon MX 487 Plus Infus Keyboard
Eyota USB, Keyb Viotre P52, HS Sades SA701 T Power.Mouse Brand Wireless Kabel USE 3.0,S5D Adata SUE50 120GB.Kabel VGA 1.5M,Printer Hp 2135
Scan,Webcam Logitech C270 HD 720p.SSD Samsung 860 EVO 250GB,Ram NB Kingston 4GBD3 HD NB HGST 500GB
4 2018- DVD RW GT Pro Rewrite, Tinta Epson Black 664 Kabel Power 3 Hole NB.SD Card VGen 8GB,Case PC DA Talitakum Mirror Black, Mouse Vetre USB TPLink SF1008D
12-04 Hub 8 Port,Suntik Blueprint Canon Hitam,SD Card SanDisk 32GB CL10 80Mb s,Pasta Botol,Baterai CMos,Kabel HDMI 1.5M,Fan Processor Eyota Intel & AMD
F35,USB Hub Skyhub 4port 1M, OTG Mobile Phone Kabel Audio RCA 2 1 Jack,HD NB Seagate 500GB Mouse Logitech M170 WWireless, Catridge Canon 746
Color, Speaker Advance M180BT,Case HD Orico Hitam USBE3.0,0VD R GT Pro,PB Robot RT130 10000Mah, Senicgear BT2100 Subweefer 4 CTN, Speaker Sonicgear

BT2100 Sound Bar, Converter HDMI ke VGA.FD Toshiba 16G,Ram NB Hynix 2GB DDR3L.Kabel Audio Jack 1 1.Mouse Fantech T530 USB.Speaker Advance
M10BT Mouse Delux M135 Wireless Mouse Fantech T530 USB HS Keenion KOS 8199

Gambar 5. Hasil Inputan data

b. Melakukan inputan nilai proses Dengan Aplikasi Web

Setelah persiapan data sesuai, maka proses selanjutnya memilih data yang akan di proses,
menginput nilai support dan menginput nilai confidence seperti pada gambar 6. Dengan proses
diatas user menginputkan nilai min support 5 dan nilai min confidence 50
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HOME DATA TRANSAKSI HASIL RULE LOGOUT
Proses Apriori
5 £ | 0112/2018 - 18/07/2019
50 Cari
Jumiah data: 31
No Tanggal Produk
1 2018- Card Reader All in One 15 in 1,Card Reader Rotary, HD PC WD 1TB Blue,USB Bluetooth Dongle,USB Sound Card 7.1,FD Toshiba 16G,FD SanDisk 32G OTG

12-01 UsSB3.Mousepad Logitech Microsoft,Kabel VGA 101, Mouse Logitech M170 Wireless, HD PC WD 1TB Blue,PSU Enlight 400W,Fan Processor Deepcool Gammaxx
300, TPLink WN881ND PCIE Wifi, Wadah CD Case Single Putih,SSD Kingston SA400 120GB,USB Hub 4Port ON OFF Mouse Votre USB Kabel USB FD SanDisk 16G
Cruzer Blade Kabel HDMI 1.5M, TPLink SF1008D Hub & Port,Mousepad Bantal, Speaker Simbadda CST1500N

2 2018- Catridge Hp 680 Color,Kabel Hdmi 3M Pipih,Card Reader Rotary,Kabel HDMI 1.5M AMD ATHLON 200GE MB AsRock A320M HDV AM4,Ram Adata 4GB DDR4
1212 IRAR HN P @aanata SNNG Qatad Maca DO Aleatrnz Azzira 71V Kevh VUnira | 1SR Tinta Fnenn Cnlnr 8R4 Pacta Aatnl Caninad Neancnal M40 Giahilizar kMatennana

Gambar 6. Proses Apriori

c. Hasil perhitungan Algoritma Apriori pada aplikasi

1. Perhitungan Itemset 1

Dengan ditetapkannya nilai minimum Support > 5, maka semua item yang
frekuensi kemunculan lebih dari atau sama dengan 5 kali disebut frequent, Dan juga
ketika item-item yang mempunyai nilai Confidence (nilai kepastian) kuatnya hubungan
antara-item > 50% lebih dari atau sama dengan 50% maka item tersebut lolos dan
nantinya di lanjutkan pada perhitungan itemset2. Berikut adalah hasil perhitungan
itemset 1 pada aplikasi.

Perhitungan

Itemset 1:

No Item 1 Jumiah Support

1 Ram NB Kingston 4GBD3 5 16,13 Lolos
2 Mouse Robot M210 Wired 5 16,13 Lolos
3 Mouse Delux M135 Wireless 10 32,26 Lolos
4 Softcase HD Hardcase 5 16,13 Lolos
5 Kabel Audio Jack 11 7 22.58 Lolos
6 Convert Audio Jack Mic ] 16,13 Lolos
7 Kabel Lan Belden 6 19,35 Lolos
8 Converter HDMI ke VGA 9 29,03 Lolos
9 RJ45 Lan Connector 12 38.71 Lolos
10 FD SanDisk 32GB Cruzer Blade 7 22,58 Lolos
1 Kabel LAN 5M Cat5 6 19.35 Lolos
12 Kabel Audio RCA 2 1 Jack T 22,58 Lolos
13 Kabel Power PC Tebal T 22.58 Lolos
14 TPLink WN725N Wifi Receifer 8 25.81 Lolos
15 SSD Apacer Panther 240GB 6 19.35 Lolos

Implementasi Algoritma Apriori Untuk Mengetahui Pola Pembelian Di Starcomp Jogja
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16 Sunfik Blueprint Canon Hitam 5 16,13 Lolos
17 2nd HDD Caddy 6 19,35 Lolos
18 Kabel HDMI 1.5M 7 2258 Lolos
19 FD SanDisk 16G Cruzer Blade " 3548 Lolos
20 Pasta Suntik DeepCool Z5 5 16,13 Lolos
21 Gamepad S Hitam 8 2581 Lolos
22 Mousepad Logitech Microsoft 6 19,35 Lolos
23 Mousepad Gaming Green Pack 5 16,13 Lolos
24 Gamepad S Fantech GP11 5 16,13 Lolos
25 PSU Enlight 400W 5 16,13 Lolos
26 Wadah CD Case Single Putin 5 16,13 Lolos
27 Kabel USB Perpanjang 1.5M 5 16,13 Lolos
28 IMouse Votre USB 12 38,71 Lolos

Gambar 7. Hasil perhitungan itemset 1

2. Perhitungan Itemset 2

Ketika kedua item yang mempunyai nilai minimum Support = 5 dan juga
mempunyai nilai Confidence (nilai kepastian) kuatnya hubungan antara-item = 50%
lebih dari atau sama dengan 50% maka kedua item tersebut lolos dan nantinya di
lanjutkan pada perhitungan itemset3. Berikut adalah hasil perhitungan itemset 2 pada
aplikasi.

Itemset 2 yang lolos:

No Item 1 Item 2 Jumlah Suppport
1 Mouse Votre USE RJ45 Lan Conneclor 5 16.13
2 Kabel Audio RCA 2 1 Jack Converter HOMI ke VGA 6 19,35
3 Pasta Suntik DeepCool Z5 RJ45 Lan Connector 3 16,13
4 FD SanDisk 16G Cruzer Blade RJ45 Lan Connector 5 16.13

Gambar 8. Hasil perhitungan itemset2

3. Perhitungan Itemset 3

Ketiga item yang mempunyai nilai minimum Support > 5 dan juga mempunyai nilai
Confidence (nilai kepastian) kuatnya hubungan antara-item > 50% lebih dari atau sama
dengan 50% maka ketiga item tersebut lolos dan nantinya di lanjutkan pada perhitungan
confidence. Berikut adalah hasil perhitungan itemset 3 pada aplikasi.

ltemset 3:

No Item 1 Item 2 Item 3 Jumlah Support

1 Mouse Votre USB FD SanDisk 16G Cruzer Blade R.J45 Lan Connector 1 323 Tidak Lolos
2 Kabel Audio RCA 2 1 Jack Pasta Suntik DeepCool 25 RJ45 Lan Connector 0 0.00 Tidak Lolos
3 Kabel Audio RCA2 1 Jack Pasta Suntik DeepCool Z5 Converter HDMI ke VGA 0 0,00 Tidak Lolos
4 FD SanDisk 16G Cruzer Blade Pasta Suntik DeepCool Z5 RJ45 Lan Connector 3 9,68 Tidak Lolos
5 FD SanDisk 16G Cruzer Blade RJ45 Lan Connector Converter HOMI ke VGA 1 323 Tidak Lolos
6 FD SanDisk 16G Cruzer Blade Kabel Audio RCA 2 1 Jack Converter HOMI ke VGA 1 3.23 Tidak Lolos
7 FD SanDisk 16G Cruzer Blade Kabel Audio RCA 2 1 Jack RJ45 Lan Connector 0 0,00 Tidak Lolos
8 Mouse Votre USB Pasta Suntik DeepCool Z5 RJ45 Lan Connector 2 6,45 Tidak Lolos
El Kabel Audio RCAZ 1 Jack RJ45 Lan Connector Converter HDMI ke VGA 0 0.00 Tidak Lolos
10 Mouse Votre USB RJ45 Lan Connector Converter HDMI ke VGA 0 0,00 Tidak Lolos
11 Mouse Votre USB Kabel Audio RCA 2 1 Jack Converter HDMI ke VGA 3 9,68 Tidak Lolos
12 Mouse Votre USB Kabel Audio RCA 2 1 Jack RJ45 Lan Connector 0 0,00 Tidak Lolos
13 Pasta Suntik DeepCool £5 Converter HDMI ke VGA RJ45 Lan Connector 1 323 Tidak Lolos

Gambar 9. Hasil perhitungan itemset 3
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4. Perhitungan Confidence dan Uji lift Algoritma Apriori

Dikarenakan perhitungan asosiasi berakhir pada itemset 2 dikarenakan pada
perhitungan itemset 3 tidak memenuhi syarat minimum maka yang dilakukan
selanjutnya adalah perhitungan Confidence dan Uji lift, Berikut adalah hasil
perhitungan confidence dan Uji lift pada aplikasi.

Rule Asosiasi:

Min support: 5

Min confidence: 50
Start Date: 01-12-2018
End Date: 31-12-2018

No X=>Y Confidence Nilai Uji lift Korelasi rule
1 Kabel Audio RCA 2 1 Jack == Converter HDMI ke VGA 85,71 2,95 korelasi positif
2 Converter HDMI ke VGA => Kabel Audio RCA 2 1 Jack 66,67 2,95 korelasi positif

3 Pasta Suntik DeepCool Z5 => RJ45 Lan Connector 100,00 2,58 korelasi positif

Gambar 10. Hasil perhitungan Confidence dan Uji lift

4. KESIMPULAN

Berdasarkan hasil implementasi algoritma apriori dan pengujian dengan aplikasi web ini maka
penulis menarik sebuah kesimpulan bahwa pengujian algoritma apriori dengan aplikasi ini pada
data transaksi toko mendapatkan hasil produk yang saling berhubungan pada toko Starcomp
Jogja periode 01/12/18 — 31/12/18 diantaranya Pasta Suntik DeepCool Z5 => RJ45 Lan
Connector dengan Nilai Confidence 100% , Converter HDMI ke VGA => Kabel Audio RCA 2
1 Jack dengan Nilai Confidence 66,67%. Selain itu pengujian dengan algoritma apriori
mendapatkan informasi baru, yang sebelumya telah mengolah data transaksi pada toko
Starcomp Jogja pada periode 01/12/18 — 31/12/18 dengan aplikasi berbasis web ini. Informasi
baru yang di dapatkan adalah jika konsumen membeli Pasta Suntik DeepCool Punya
Kemungkinan 100% untuk juga membeli RJ45 Lan Connector dan, hubungan ini berkorelasi
Positive dengan nilai uji lift 2,95; serta jika konsumen membeli Converter HDMI ke VGA
Punya Kemungkinan 66,67% untuk juga membeli Kabel Audio RCA 2 1 Jack, dan hubungan
ini berkorelasi Positive dengan nilai uji lift 2,95
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